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3 parameters
for 3 variables

[Arakawa et al.
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8 parameters
for 3 variables

Density of:
Cloud Water
Rain, Ice, Snow
Graupel

Air Density

=107 e
84 {y=0.1569% + -1.5616e-09 A
r= 04327 -
6 I}
4 4 §
c #
=]
w "
T 27 ot
&
a.
U -
_2 4
o Data
d --= 1:1line
S, - — Regression
-4 -2 0 2 4 6 8
Reference =x10~7
%1077 drho
81y = 0.7685x + -5.3578e-10 i
r=0.9018 s
6 -
4 -
=
e
k¥
5 27
i}
1
o
D -
_2 -
'/ Data
Iy === 1:1line
—4 ge’ —— Regression
4 -2 0 2 H 6 8
Reference »10—7

Prediction

Prediction

2.0 4

1.5

et
(=]
M

o
un

0.0

Internal Energy
Ein

y = 0.2280x + 1.4286e-02 _g”
r=0.5107 ’

2.0 1

1.5 A

-
o
L

(=]
w
1

0.0 4

Data
=== 1:1 line
— Regression
0.0 0.5 1.0 1.5 2.0
Reference
dein

Data
=== 1:1 line
—— Regression
0.0 05 10 15 20
Reference

Prediction

Prediction

—id]

Vapor Density
rho_q

10-7
1_:-:

y =0.2297x + -3.2376e-09
r=05105

Le
"
Data
=== 1:1line
— Regression
=5 =4 -3 -2 -1 0 1
Reference 107
%1077 drhoqgv
/” Data
A === 1:1 line
* .
’ —— Regression
5 -4 3 -2 -1 0 1
Reference %107



FTH7TFEMFRNTIHOXBEFRKERE
HFEEITE 2 E (B iiRREM)

HE T4/ P EOBAICLIEFMNHEHETEORE
(PBEE, ETEA, R B TIBESE, & i)




=D

° %915—;(/ N >€4

IV 2alb—ia EEED

— VAT LIZEH-,TA—

SNSRI ELS

> NREERICIXEY G EIRE D DN E

— KYFREMDILEE
» Odyssey + Miyabi-G

DEH

» BYGANEREESCETERERIRBIZA L
— BYHZEEDIHIZFRHRE A DB BE

— FIZT 7 TIEEL

s REITRZENMREINSIIOBEENIVE

> EYEFEET7ILTY X LOER

« BIRORNAMVICATE T S RAZ AT DEEN T AR

s RIRFICRAS D EFE-WTEEREZMHE - R—FTEHAAMBARAR

B R T LEEE

21



	スライド 1:   気象モデルとAIのリアルタイムカップリング - モジュラースパコン上でのAI for Scienceの事例   
	スライド 2
	スライド 3: 講演の内容
	スライド 4: 講演の内容
	スライド 5: 研究の背景：（計算・データ・学習）融合（S+D+L）
	スライド 6: ヘテロジニアス（モジュラー）なシステムを利用した 「計算・データ・学習」融合
	スライド 7: h3-Open-BDEC 「計算＋データ＋学習」融合を実現する革新的ソフトウェア基盤 科研費基盤研究（Ｓ）（2019年度～23年度，代表：中島研吾） https://h3-open-bdec.cc.u-tokyo.ac.jp/
	スライド 8: h3-Open-SYS/WaiIO (WaitIO)
	スライド 9: h3-Open-UTIL/MP (UTIL/MP)
	スライド 10: 講演の内容
	スライド 11: 気象シミュレーションとAI
	スライド 12: 「知性」と「理性」
	スライド 13
	スライド 14: 現状：高解像度モデルによるシミュレーションに基づく学習（Training）に注目
	スライド 15: NICAM-NICE Interface using h3-Open-UTIL/MP
	スライド 16: 詳細シミュレーション（NICAM）とAI（NICE）を並行して実施可能：パイプライン処理
	スライド 17: 実行性能
	スライド 18: シミュレーションとAIの比較 入力：空気密度，内部エネルギ，水蒸気密度 出力：その時間方向勾配，傾向は良く捉えられている
	スライド 19
	スライド 20: 令和7年度科学技術分野の文部科学大臣表彰  科学技術賞受賞（科学技術振興部門） 計算／データ／学習の融合による革新的計算科学手法の振興 （中島研吾，住元真司，荒川 隆，下川邊隆史，塙 敏博）
	スライド 21: まとめ


    Δ r h o  Δ T


    Δ E i n  Δ T


    Δ r h o _ q  Δ T


    Δ r h o  Δ T


    Δ E i n  Δ T


    Δ r h o _ q  Δ T

